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Areas de interés

# python
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= Machine learning

= Deep learning
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Evolucion de los pronosticos

¢, Qué es una serie temporal?
Componentes de una serie temporal
Series temporales con Machine Learning
¢, Qué es Deep Learning?

Redes neuronales recurrentes

Tipos de redes neuronales recurrentes
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THE EVOLUTION OF FORECASTING
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¢, Que es una serie temporal?

o
IE
=
-
~ 30000 %
~ =
1%2]
S 25000 &
© Una serie temporal es una o
® 20000 y - a
o3 coleccion de observaciones e
O de una variable tomadas de S
o 15000 .
O forma secuencial y ordenada 2
c . 9
0 10000 s, en el tiempo. ©
S @ﬁm%ﬁ% o
S 5000 ® °© -
e £
a 0 S
I N M < 10O O~ 0 OO0 1 N M < IO © N~ 0 O 0\
O O OO0 O O 0 0 O dod dod ddod d o d o
O O O O O O OO O O 0O OO O O o o o o o S
AN N AN AN N N AN N N N N N N N N N N N Q
n

11
Movil: +51 960 876 044 E-mail: info@datayanalytics.com Web: www.datayanalytics.com = @ n m ’ °




Data &
Analytics

Componentes de una serie temporal
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1. Series de tiempo multivariadas estacionarias
2. Modelos VAR (modelos vectoriales autorregresivos)
3. Modelos VMA (vectoriales de medias maviles)

4. Modelos VARMA (vectoriales autorregresivos y de medias moviles)
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Series temporales con machine learning
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¢ Qué es una neurona artificial?
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Lag (retrasos de tiempo)

k=5, lag=1
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Ventana deslizante (sliding window
method)
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